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El programa

Se implementa un programa para mejorar la nutricion de la primera infancia.

» Capacitacion a las madres de nifos entre 0 y 6 aflos de edad interesadas
en participar en el programa.

 Serealiza alo largo de un afo, y mes a mes se presenta un nuevo modulo
de consejos para mejorar la salud y nutricion de los nifios.

« Al finalizar este primer afio se mide la talla segun la edad para cada nifio
participante y se registra la cantidad total de modulos a los que la madre
asistio.

* Finalmente, se decide realizar una evaluacion de impacto para medir cual

ha sido el efecto del programa de capacitacion, en la talla para la edad de
los nifos cuyas madres fueron participantes.



Supuestos Inicilales

Supuestos

v La inscripcidn no tiene ningun costo y existen distintos lugares de facil
acceso para recibir el mercado.

—> Este supuesto es importante a la hora de pensar en variables no
observables que puedan afectar la decision de participar o no en el
programa.

v" Con lo anterior vamos a suponer que el grupo de control se construy6 a
traves de un ejercicio de Propensity Score Matching, donde se encontro
un nino para cada participante lo suficientemente parecido en términos de
variables observables.



Base de datos

Una primera aproximacion a la base de datos que tenemos es revisar las
estadisticas descriptivas tanto de los nifios participantes como del grupo de

control que se construyo.
Variable de resultado ha nchs: puntaje Z de talla o estatura para la edad
Variables explicativas

duracion = medida de cantidad de modulos recibidos del programa
(también se podria relacionar con una variable de duracion de tiempo en

meses)
orden_n = orden de nacimiento del nifno

educa_jefe = anos de escolaridad del jefe de hogar
ocupado_jefe = indicador igual a 1 si el jefe de hogar trabaja
ingresos_hogar_jefe = ingresos del jefe del hogar en decenas de miles de

pesos
personas = numero de personas en el hogar

baja = 'raza'igual a 1 si es bajay O si es alta
hombre = indicador igual a 1 si es hombre




Algunas estadisticas

sum ha_nchs if D==1
variable | Obs Mean std. Dev. Min Max

ha_nchs | 4000 -.5357141 1.157565 -5.904209 5.890589

sum ha_nchs if D==
variable | Obs Mean std. Dev. Min Max

ha_nchs | 4000 -.7268563 1.150174 -5.881311 6.077058

ha_nchs = puntaje Z de estatura segun la edad

sum duracion if D==1

variable | Obs Mean Std. Dev Min Max

" duracion | 4000  5.46675  2.000849 1 11
sum duracion if D==

variable | Obs Mean Std. Dev. Min Max

" duracion | 4000 o o o 0

duracion = medida de cantidad de tiempo de exposicion al programa en meses



Analisis de intensidad

Lo primero que se podria mirar es la diferencia entre el promedio de la
variable resultado del grupo de tratados y la del grupo del grupo de controles

Y, =po+ b1D; + u;

reg ha_nchs D, robust

Linear regression Number of obs = 8000
FC 1, 7998) = 54.88
Prob > F = 0.0000
R-squared = 0.0068
Root MSE = 1.1539

| Robust
ha_nchs | Coef. std. Err. t P>|t]| [95% Conf. Intervall
_____________ +_—_— —— e M e M e M M M M M S M M e e e e M e e Em e e e
D | .0258014 7.41 0.000 .1405647 .2417198
cons | -.7268563 .0181859 -39.97 0.000 -.7625053  -.6912073

ha_nchs = puntaje Z de estatura segun la edad
D = indicador de participacidn en el programa






Analisis de intensidad:
tratamientos multi-valor

Es importante recordar que en el caso binario Di, el coeficiente calculado en
la regresion lineal, estima la diferencia promedio entre los tratados y los no
tratados o controles.

En el caso del andlisis de intensidad, la comparacion también se puede hacer
entre diferentes submuestras del grupo que participo en el programa.

En este caso particular del programa de capacitacion a madres la variable de

tratamiento tomara valores multiples: Duracion; € {1,2,3,...,12} modulos, el
coeficiente medira el impacto de una unidad adicional (un modulo de
capacitacion adicional) en el resultado promedio.






Analisis de intensidad:
tratamientos multi-valor

En este primer caso se implementa un estimador que usa las diferencias en la
intensidad del programa para calcular el impacto del programa sobre la
variable de resultado de los individuos que participaron en el programa frente
a los que no participaron. La duracion para los controles es cero.

Y, = By + f1Duracion; + y;
Resultado 1.1
reg ha_nchs duracion, robust

Linear regression Number of obs = 8000
F(C 1, 7998) = 353.87
Prob > F = 0.0000
R-squared = 0.0446
Root MSE = 1.1317

Robust
ha_nchs | Coef. std. Err. t P>|t] [95% conf. Interval]
_____________ +_—_—_ e e e e M M M M M M M M M M M M M M M M M M M M M M M M e e e e
duracion | .0042247 18.81 0.000 .0711902 .087753
_cons | -.8485109 .0173481 -48.91 0.000 -.8825177 -.8145041






Analisis de intensidad:
tratamientos multi-valor

Ahora vamos a estimar el efecto del programa comparando diferentes
submuestras dentro del grupo de tratamiento, suponiendo que existen
limitaciones de informacion que impiden construir un grupo de control.

En este caso solo se estima el efecto de la duracion en el programa
condicional a haber participado. No se puede conocer el efecto de la
participacion.

preserve

keep if D==1 . Resultado 1.2

reg ha_nchs duracion, robust
Linear regression Number of obs = 4000
FC 1, 3998) = &60.26
Prob = F = 0.0000
R-squared = 0.1803
Root MSE = 1.0482
I Robust
ha_nchs | Coef. std. Err. t P>t [95% Conf. Interwval]
_____________ + —_—_————e— e ——
duracion | .0083748 29.33 0.000 .2292166 .2620553
_cons | .0463803 -40.50 0.000 -1.969476 -1.787613




Analisis de intensidad:
tratamientos multi-valor

También es posible calcular un tratamiento multi-valor o discreto separando la
variable discreta en variables dicotomas que sean 1 cuando el individuo tenga
cierto intensidad de exposicion al programa y cero de lo contrario. Por
ejemplo una dummy para participaciéon en un solo modulo, otra dummy para
participacion en 2 moédulos, asi hasta los 12 médulos.

—> Esto nos da una aproximacion no lineal al analisis de intensidad

Y, = By + f1Durac_1m; + f,Durac_2m; + -
+ Bi2Durac_12m; + B13X1 + -+ + Bry1 Xk, + Wy

Donde Durac_nm; es una variable dummy igual a 1 para la cantidad de

modulos que el individuo ha participado en el programa.
La duracion de los individuos del grupo de control es cero.
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Analisis de intensidad:
tratamientos multi-valor

gen dur_1m=1 if duracion==1
replace durac_1m=0 if durac_1m==.

Este comando se replicaria para cada mes, pero para mayor velocidad se
hara un loop que cree las 12 variables dummy:

levelsof duracion, local (modulos)
display "modulos'

foreach i in "modulos’{

gen durac_"i'm=1 if duracion=="1i'
replace durac_"i'm=0 if durac_"i'm==.
}

drop durac_Om

* Se debe correr el local junto con el loop!
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Analisis de intensidad:
tratamientos multi-valor

Resultado 1.3

reg ha_nchs durac_2m durac_3m durac_4m durac_5m durac_ém
durac_7m durac_8m durac_9m durac_10m durac_11m, robust

Linear regression

Number of obs

F( 1
Prob
R-=g
Root

@, 3989)
> F
uared

MSE

= 4880
185.29
8.808a8
8.1968
1.8387

6235391

-8424917
-2368729
. 7885515

.602523

.BB88695

-181593
-314372
-612985
-685196

-.8958548
-5688855
. 74930852

.201377

113258

-497484

.7135822

.896732

-412448

.848677

W R R e e

| Robust
ha_nchs | Coef 5td. Err t P>t
_____________ o o o

durac_2m | -.35593169 1347688 -2.67 6 .088
durac_3m | . 3816886 1322856 2.28 8.823
durac_4m | .493889 .1386853 3.77 8 .088
durac_5m | .9511641 1276231 7.45 8.8
durac_ém | .8580888 1381454 6.59 8 .088
durac_7m | 1.148137 .1322415 5.68 8 .088
durac_8m | 1.447757 .13575%96 18.66 8 .088
durac_9m | 1.685552 . 148519 18.81 8 .088
durac_16m | 2.812716 . 2838865 9.87 8 .088
durac_11m | 2.366937 3477275 6.81 8 .088
_cons | -1.364758 1235689 -11.85 8.888

. 687886

-1.12251
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Analisis de intensidad:
tratamientos multi-valor

También se podria mirar el siguiente modelo cuando no los efectos son no

lineales y ver si el efecto de la duracion en la variable resultado tiene un
comportamiento marginalmente creciente o decreciente

Y; = By + B1Duracion; + B, Duracion;® + B1 X1 + - + Bri1 Xy, + u;

reg ha_nchs duracion duracion2, robust

Linear regression

Resultado 1.4

Number of obs
F( 2, 3997)
Prob > F
R-sguared
Root MSE

4888
454 . 36
8. 8008
8.1816
1.8475

ha nchs Coef
duracion .3385983
duracion?2 -.BB8A222
_cons -2.181336

.8386173
.8835376
.B8979212

. 2628868
-.8153579
-2.293316

.41430598
-.80814866
-1.98935%6



 


Analisis de intensidad:
tratamientos continuos

Para el andlisis de tratamientos continuos Stata tiene disponibles los
paquetes:

gpscore
#delimit ;

gpscore orden_n hombre baja personas ocupado_jefe educa_jefe
ingresos_hogar_ jefe, t(duracion) gpscore(gpscore)
predict(ha_predict) sigma(ha_sigma) cutpoints(cut) index(mean)
ng_gps(11) t_transf(ln) detail

doseresponse
Consultar: Bia, M. and Mattei, A. (2008). “Stata package for the estimation of

the dose—response function through adjustment for the generalized propensity
score” The Stata Journal, Vol. 8, N° 3, pp. 354-373.
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