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Agenda 

1. Interfaz de Stata 
2. Identificación 

inconsistencias e 
incongruencias de la 
base 

3. Unión de bases de datos 
4. Análisis base de datos 

(estadísticas 
descriptivas, gráficos, 
pruebas) 

5. Regresión Lineal 
(simple, multivariada) 

6. Heterocedasticidad 
(Detección y Corrección) 
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1.Interfaz de Stata 
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La ventana de 
comandos captura 
todos los 
comandos 
digitados, tanto 
buenos como 
erróneos. 

La ventana de comando permite 
digitar las acciones que se necesiten. 
En STATA se puede usar esta ventana o 
ejecutar directamente un do-file 

La ventana de 
resultados muestra en 
pantalla la ejecución 
de los comandos 

La ventana de 
variables expone 
todas las variables de 
la base y sus 
respectivos labels 

Aquí se hace 
un resumen 
de la base 



Do-File  
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El Do file permite de 
manera organizada y 
estructurada manejar 
el lenguaje de 
programación con los 
diferentes comandos 
 
La letra verde 
significan comentarios 
que se pueden hacer 
antecediendo la 
palabra de un * o un 
conjunto de texto 
entre un /* */ 
 
Para ejecutar un do-file 
oprima CTRL +D 



Log File 
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Este tipo de archivo graba 
todo lo que ocurra en la 
pantalla de resultados. 
 
Existen 2 tipos de archivos 
para el log file: .scml y 
.log. Este último es mas 
practico de manipular en 
algunas operaciones 
como copiado y pegado 
 
Para detener la grabación 
digite log close  



Importar Datos de Excel a 
Stata (Versión comando) 
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Desde la versión 
13 de Stata, la 
implementación 
del comando 
Import es  
bastante útil y 
poderoso para 
importar bases 
de datos desde 
Excel 



Importar Datos de Excel a Stata 
(Versión manual) 

8 

1) Seleccione toda la 
base de datos en 
Excel 

2) Cópiela (CTRL+C) 
3) Digite edit en la 

ventana de 
comandos 

4) Una vez en la 
ventana edit, digite 
(CTRL + V) y 
seleccione la 
opción “treat first 
row as variable 
names”  



Purga de datos y conocimiento 
de la base de datos 
• Antes de ejecutar cualquier análisis 

estadístico (correlación, regresión, etc.) 
es fundamental conocer la base de datos 
e identificar inconsistencias comunes y 
purgarla para que las inferencias se 
hagan sobre una base bien construida 
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Ejercicio observación 
Base de datos 
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Digite Browse para poder 
observar la base de datos. 
 
En nuestro ejemplo, la 
base esta organizada por 
niños que habitan 
diferentes hogares, hay 
variables a nivel de niño y 
a nivel de hogar. 
 
¿ Por qué si nos dicen que 
la encuesta se aplico a 
4000 niños tenemos 
16000 registros? ¿Existen 
duplicados? 
 

Comando: Browse 



Organizando la base 
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Organizando la base 
por la variable de 
identificación *sort 
id_code nos damos 
cuenta que cada niño 
se repite 4 veces y de 
esta manera nos 
damos cuenta de que 
existen duplicados en 
la base de datos 
 
 
 

Comando: sort id_code   
dentro de la ventana browse podemos ver la organización de 
manera ascendente de la variable id_code 



Identificación y corrección 
de duplicados  

12 

El comando duplicates 
report es útil para observar 
cuantas observaciones 
duplicadas tenemos, en 
este caso nos dice que son 
12000 
 
 



Identificación y corrección 
de duplicados  

• Con el comando 
duplicates drop  
borramos las 
observaciones 
duplicadas en 
términos del 
identificador de 
individuo. (Es 
necesario en la 
sintaxis incluir ,force) 
 

• Si la variable id_hogar 
se repite, es un 
problema? : NO 
porque tenemos 
varios niños en un 
mismo hogar 
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Unión “merge” de bases de 
datos 
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En la mayoría de los 
casos, las variables de 
interés se encuentran 
dispersas en diferentes 
bases (Salud, empleo, 
educación etc.) Por tanto 
debemos crear una única 
base que nos permita 
realizar el análisis que se 
desea. 
 
Para facilitar el pegado, 
acuda a la ventana 
Data/combine datasets/ 
merge two datasets 



Tipos de “Merge” 
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Existen 4 formas para unir las bases 
sobre una variable de identificación 
 
1:1 
m:1 
1:m 
m:m 
 
Para el primer caso 1:1 solo es 
posible si todos los individuos se 
encuentran exactamente y sin 
duplicados en ambas bases. 
 
En el m:m es una unión mucho mas 
flexible, Por ejemplo el ind 1 puede 
estar solo en la base 1  y el ind 2 
puede estar en la base 2 y el ind 3 
en ambas bases. En este caso, pega 
perfectamente la información del 
ind 3 
 



Resultados unión de las bases. 
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Lo que se observa allí 
es que para los 4000 
individuos se pudo 
pegar las variables 
antropométricas y de 
tratamiento 



Estadísticas Descriptivas Para Identificar 
Inconsistencias 
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El Comando Sum es útil 
para observar de manera 
general incongruencias 
en la base.  
Ejemplos 
 
1) Peso al nacer sólo 

tiene 12 
observaciones. 

2) La media de la edad 
de la madre es de 125 
años 
aproximadamente 

3) El ingreso máximo de 
un hogar al mes es de 
$10.000.000 USD 

 
 
 
 

 



Missing Values 
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Los missing values son entradas donde la variable está vacía, puede ocurrir porque las 
personas no responden a la pregunta, la información no la sabían los encuestados o 
simplemente es un error de digitación. Observamos que el % de missing values para la 
variable peso al nacer es del 99.7% (debemos descartar esta variable para futuros 
análisis) mientras que para la variable de educación del jefe del hogar es de 0.25% (no 
es problemático) 



Outliers 
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Estos son valores no usuales de 
las variables, en la mayoría de 
los casos es error de digitación 
aunque se pueden presentar 
casos atípicos. En nuestro 
ejemplo no es plausible que un 
hogar de la muestra tenga 
ingresos por $10.000.000 usd 
mensuales. La principal 
consecuencia de este tipo de 
problemas es que puede sesgar 
las estimaciones. Una manera 
de solucionar esto es remplazar 
el valor atípico por un missing 
value. 



Estadísticas Descriptivas por 
Categoría 
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Una estrategia de vital 
importancia es observar las 
estadísticas descriptivas por 
categoría. En este ejemplo, las 
estadísticas están a nivel de 
tratamiento y observamos que 
hay 1649 niños no tratados para 
los cuales el ingreso medio de 
los hogares es de 145.6 usd. 
Mientras que en promedio el 
26% de los niños presenta un 
esquema de vacunas completo. 



Tablas cruzadas 
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Otra forma de analizar 
la relación entre 
variables es a través de 
tablas cruzadas. En el 
ejemplo se observa 
que el 41% de la 
muestra es no tratada 
y corresponde a 1649 
niños y que el 32% de 
la muestra son niños 
(varones) del grupo de 
tratamiento. 



Análisis Gráfico (Correlación) 
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twoway (scatter talla_para_la_edad ingresos) 
(lfit talla_para_la_edad ingresos ) 

En este gráfico de 
dispersión entre la 
variable 
antropométrica y los 
ingresos mensuales 
del hogar, se puede 
notar que hay una 
leve correlación 
positiva. 



Análisis Gráfico (Histograma) 
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histogram talla_para_la_edad, by(tratamiento) 
normal  

Acá podemos observar 
la distribución de la 
variable antropométrica 
para el grupo tratado y 
para el no tratado. De 
manera general, se 
observa que ambas 
graficas son similares. 
Sin embargo, el grupo 
de los no tratados tiene 
una dispersión menor 
con respecto a la media. 



Prueba de diferencia de 
medias 
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En esta prueba se busca establecer 
si la media de la talla para la edad 
es estadísticamente diferente 
entre el grupo de tratados y no 
tratados. 
1) La media para el grupo de los 

no tratados de -0.97 
desviaciones estándar. 

2) La media para el grupo de 
tratamiento de -0.30 
desviaciones estándar. 

3) El p-valor bajo la hipótesis nula 
de que ambas medias son 
iguales es menor al nivel de 
significancia, por lo que se 
puede afirmar que si son 
diferentes las medias entre los 
2 grupos  
 
 



Regresión Lineal Simple 
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Lo que observamos acá es si un niño es tratado por el programa 
canasta su talla para la edad será 0.67 desviaciones estándar (en 
promedio) mayor con respecto a un niño no tratado. 
Con un nivel de confianza del 95%  el efecto promedio de ser tratado 
sobre la talla para la edad se encuentra entre 0.61 y 0.73 
desviaciones estándar 
Debido a que el p-valor del estadístico t es menor al nivel de 
significancia 5%, se puede afirmar que la variable tratamiento es 
estadísticamente significativa de manera individual. 
 
 
  



Regresión Lineal Simple 
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• Para observar la significancia global del modelo nos fijamos en el P-Valor del 
estadístico F, como es menor al nivel de significancia, rechazamos la hipótesis 
nula y se puede afirmar que hay evidencia estadística para afirmar que el 
modelo es globalmente significativo 

• El R cuadrado indica la bondad de ajuste que en este caso implica que la 
variable dependiente esta explicada en un 11% por la variable independiente 

• La varianza del modelo es el cuadro SSR que corresponde a 3582 



Regresión Lineal Multivariada 
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La principal Consecuencia de 
omitir variables relevantes es el 
de obtener estimadores 
sesgados e inconsistentes. 
Claramente se puede observar 
en este ejercicio con regresores 
adicionales que el coeficiente de 
tratamiento cambia de 0.64 a 
0.24 y la bondad de ajuste 
cambia  
 
No obstante observamos 
Controles no significativos como 
el numero de pisos de la 
vivienda, este tipo de variables 
afecta la eficiencia de los 
estimadores, por tanto es mejor 
removerlas 



Buscando el Mejor 
modelo 
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Criterios 
1) Insesgamiento 
2) Eficiencia 
3) Bondad de 

ajuste 
4) Varianza del 

Modelo 



Detección de 
Heterocedasticidad 
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Sobre nuestro último 
modelo, corremos el test de 
White donde la hipótesis 
nula indica que el modelo es 
homocedástico. 
 
El p-valor asociado el 
estadístico chi-cuadrado es 
menor al nivel de 
significancia 5% por lo que 
rechazamos la hipótesis nula 
y decimos que hay evidencia 
estadística para afirmar que 
modelo es heterocedástico. 
 
 
 



Correccion Errores robustos 
(Estimador de White) 
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Como podemos ver 
en esta corrección el 
valor de los 
estimadores no 
cambió, solamente se 
modificó el valor de la 
varianza. 



Corrección por clusters a nivel 
de hogar 
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Debido a que el 
tratamiento fue asignado 
a nivel de hogar, una 
estrategia es corregir la 
varianza por este cluster 
(id_hogar) 
 
Vemos que a comparación 
del modelo inicial el t 
calculado de la variable 
tratamiento es mayor, lo 
que vuelve a la variable 
más significativa 



Comparativo General de los 
modelos 

  (1) (2) (3) (4) (5) 
VARIABLES talla_para_la_edad talla_para_la_edad talla_para_la_edad talla_para_la_edad talla_para_la_edad 
            
tratamiento 0.676*** 0.247*** 0.247*** 0.247*** 0.247*** 
  (0.0304) (0.0483) (0.0300) (0.0266) (0.0208) 
hombre   -0.00869       
    (0.0238)       
orden_n   0.00710       
    (0.00471)       
ocupado_jefe   0.0266       
    (0.0296)       
agua_hervida   0.563*** 0.563*** 0.563*** 0.563*** 
    (0.0455) (0.0453) (0.0780) (0.0515) 
pisos_vivienda   0.00517       
    (0.0107)       
ingresos   0.000191*** 0.000183*** 0.000183*** 0.000183*** 
    (5.28e-05) (5.24e-05) (5.12e-05) (3.53e-05) 
educac_jefe_hogar   -0.000311       
    (0.00419)       
vacunas_completas   1.135*** 1.136*** 1.136*** 1.136*** 
    (0.0250) (0.0249) (0.0251) (0.0274) 
Constant -0.980*** -1.370*** -1.309*** -1.309*** -1.309*** 
  (0.0233) (0.0516) (0.0208) (0.0190) (0.0164) 
            
Observations 4,000 3,986 3,996 3,996 3,996 
R-squared 0.110 0.447 0.447 0.447 0.447 
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Errores estándar en parentesis 
*** p<0.01, ** p<0.05, * p<0.1 



Comparativo General de los 
modelos 

• De la anterior tabla se puede ver que incluir 
variables omitidas, arreglo el sesgo del estimador 
que estaba sobreestimado 

• La corrección de la heterocedasticidad confirmó 
que las variables de interés, son cada una 
estadísticamente significativas al 1% 

• La bondad de ajuste en promedio es del 47%. 
• El ingreso mensual del hogar resulto ser 

altamente significativo, en particular si un hogar 
aumenta en 1 usd su ingreso mensual el niño 
tendrá una mejora de 0.000183 desviaciones 
estándar en la talla para la edad 33 
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